
https://lib.uliege.be https://matheo.uliege.be

Master's Thesis : State segmentation and forecasting of production processes

by machine learning

Auteur : Roekens, Joachim

Promoteur(s) : Wehenkel, Louis

Faculté : Faculté des Sciences appliquées

Diplôme : Master en ingénieur civil en informatique, à finalité spécialisée en "intelligent systems"

Année académique : 2019-2020

URI/URL : http://hdl.handle.net/2268.2/9058

Avertissement à l'attention des usagers : 

Tous les documents placés en accès ouvert sur le site le site MatheO sont protégés par le droit d'auteur. Conformément

aux principes énoncés par la "Budapest Open Access Initiative"(BOAI, 2002), l'utilisateur du site peut lire, télécharger,

copier, transmettre, imprimer, chercher ou faire un lien vers le texte intégral de ces documents, les disséquer pour les

indexer, s'en servir de données pour un logiciel, ou s'en servir à toute autre fin légale (ou prévue par la réglementation

relative au droit d'auteur). Toute utilisation du document à des fins commerciales est strictement interdite.

Par ailleurs, l'utilisateur s'engage à respecter les droits moraux de l'auteur, principalement le droit à l'intégrité de l'oeuvre

et le droit de paternité et ce dans toute utilisation que l'utilisateur entreprend. Ainsi, à titre d'exemple, lorsqu'il reproduira

un document par extrait ou dans son intégralité, l'utilisateur citera de manière complète les sources telles que

mentionnées ci-dessus. Toute utilisation non explicitement autorisée ci-avant (telle que par exemple, la modification du

document ou son résumé) nécessite l'autorisation préalable et expresse des auteurs ou de leurs ayants droit.



Author
Promoter
Institution

In collaboration with
Academic Year

Joachim Roekens
Louis Wehenkel
University of Liège,
Faculty of Applied Sciences
WideTech
2019-2020

State segmentation and forecasting of production
processes by machine learning

Graduation Studies conducted for obtaining the Master’s degree in Computer science and Engineering

Abstract
In this thesis, two different tasks concerned with time series of production processes
are tackled. The first one is a time series segmentation into different classes for each
timestep of the time series. An accurate timestep classification has multiple useful
applications such as doing retrospective analyses of production processes based on
the percentage of occurrence of each class or implementing an intelligent system
to activate or deactivate alarms applied to processes based on their current state.
Then, the second task is a multistep multivariate time series forecastinga. It can be
used to forecast specific events in order to avoid them or to prepare for them.

This work focuses on the application of machine learning algorithms to those two
problems with the objective to automate and generalize the solution to the broadest
range of production datasets as possible. The end goal is to study the potential of
those algorithms, rather than delivering a perfect solution.

For the time series segmentation, tree-based models are considered. In the final
evaluation, they display an irregular performance alternating between very high
and low accuracy depending on the classes. However, the lack of precision might be
caused by an external bias in the data labelling. Still, its performance on the best
classes reveals its high potential.

For the time series forecasting, the study focuses on deep learning algorithms which
gave good results in this domain. Two state of the art level models are tested:
DeepAR and Temporal Fusion Transformers (TFT). The evaluation demonstrated
the difficulty encountered by the models and, by extension, the difficulty of an
automated timestep forecasting of a wide range of datasets by deep learning.

aMultistep time series forecasting denotes the fact of predicting multiple timesteps of a time
series while the multivariate term indicates that forecasts are done on more than one value for each
timestep.


